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ARTICLE INFO ABSTRACT

One form of text that can express emotions is lyrics.
Article history: Lyrics are a type of literary work expressed in the
form of words, the contents of which can express the
songwriter's personal feelings, thoughts, and
emotions. Therefore, the lyrics can be used as an
object of research on the classification of emotions.
The classification of song lyrics really requires bi-
LSTM to be the input value when classifying data in
the form of song lyrics in order to get high accuracy
results. This research was carried out systematically
and the results were measurable. Descriptive
qualitative research was used in this research. The
results of identification based on case studies and
statistics show that the reviews of popular topics are
identical. The classification of song lyrics really
requires bi-LSTM to be the input value when
classifying data in the form of song lyrics in order to
get high accuracy results.
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1. Pendahuluan

Emosi dapat diekspresikan oleh seseorang melalui kata-kata, ekspresi wajah, nada dan
teks. Salah satu bentuk teks yang dapat mengekspresikan emosi adalah lirik. Lirik adalah jenis
karya sastra yang diungkapkan dalam bentuk kata-kata, yang isinya dapat mengungkapkan
perasaan, pikiran, dan emosi pribadi penulis lagu. Oleh karena itu, lirik dapat dijadikan sebagai
objek penelitian klasifikasi emosi [1].

Penelitian untuk melakukan Klasifikasi teks baik berupa lirik lagu, cerita dan ulasan
banyak dilakukan oleh peneliti selama decade 2012 sampai 2021 Algoritma yang digunakan
bervariasi dari algoritma klasifikasi klasik seperti Naive Bayes, support vector machine dan
KNN. Klasifikasi emosi terhadap text juga dilakukan menggunakan deep learning seperti ....,
LSTM dan BIiLSTM. Isi text pada litrik maupun narasi dikdoekan dalam bentuk vector
menggunakan berbagai cara seperti TF-IDF, menggunakan word embeeding seperti GLOVE,
Word2Vec. Sistematic literature review ini bermaksud mendeskripsikan perkembangan penelitian
terkait dengan klasifikasi emosi pada lirik text termasuk lirik lagu serta mengidentifikasi
algoritma algoritma yang memberikan performa baik dalam melakukan klasifikasi emosi terhdap
text.
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Berdasarkan hasil eksperimen yang dilakukan oleh [2] GloVe dapat mendemonstrasikan cara
menggunakan statistik global yang terdapat dalam dokumen [3][4]. Semantik merupakan suatu
kata tidak hanya dipengaruhi oleh kata-kata di sekitarnya tetapi juga oleh statistik keseluruhan
dokumen tersebut. GloVe gunakan a probabilitas kemunculan rasio bersama antara kata-kata [5].
Wod2vec didasarkan pada informasi bahasa lokal. Semantik kata tersebut dipengaruhi oleh kata-
kata di sekitarnya. [6]. FastText didasarkan pada model word2vec, yang menghasilkan
subkata/suku kata. Hasil percobaan, ketika menggunakan word embedding word2vec, GloVe, dan
FastText untuk mengklasifikasikan teks dengan ukuran F Measure, adalah 0.925, 0.958, and
0.979, serta 0.694, 0.688, dan 0.715 kumpulan data Reuters news [7][8]. Berdasarkan hasil
pengujian dan beberapa penelitian yang membandingkan kinerja word2vec, GloVe dan FastText,
terlihat bahwa word ketiga embeddings mempunyai kinerja yang kompetitif. Penyisipan kata
tergantung pada kumpulan data yang digunakan dengan domain yang akan memecahkan. Padahal
GloVe tidak bisa memberikan vektor kata yang tidak ada di korpus (di luar kosakata). Pada saat
yang sama, untuk bobot kata, penulis menggunakan GloVe penyisipan kata yang telah dilatih
sebelumnya, yang memiliki akurasi lebih baik daripada model penyisipan kata lainnya (seperti
CBOW dan skip-gram). GloVe mengungguli model lain dalam analogi kata, kesamaan kata, dan
tugas pengenalan entitas bernama secara keseluruhan.

2. Research Method

PRISMA merupakan informasi yang digunakan untuk memunculkan perangkat untuk
penilaian sistematis dan meta-analisis. PRISMA membantu penulis dan peneliti dalam menyusun
tinjauan sistematis dan meta-analisis yang bagus. PRISMA terdiri dari pedoman yang mencakup
informasi tentang objek apa yang harus ada dan didefinisikan secara hati-hati dalam evaluasi dan
meta-analisis yang sistematis.

Penelitian ini dilakukan secara sistematis dan hasil yang terukur. Penelitian kualitatif
deskriptif digunakan pada penelitian ini. Penelitian jenis kualitatif deskriptif merupakan jenis
penelitian yang menggunakan kajian keilmuan, literature review dari beberapa artikel, jurnal
maupun buku serta memanfaatkan penalaran deduktif yang didukung dengan data dan informasi
yang valid kemudian diolah dan dianalisa berdasarkan kaidah — kaidah penelitian. Penelitian ini
hasilnya tidak didapat dari prosedur atau bentuk hitungan, penelitian ini dipaparkan secara
deskriptif serta dilakukan Analisa secara induktif. Penelitian ini menggikuti beberapa langkah
penelitian yaitu:

Langkah 1. Pengumpulan Data
Data diperoleh dari jurnal, artikel dan dokumen ataupun buku yang sesuai topik penelitian
kemudian menetapkan periode publikasi dari tahun 2017 - 2021. Pemilihan periode ini dirasa
sudah cukup mewakili pemikiran tentang topik yang telah dipilih pada penelitian ini. Kemudian
literatute dipilih dari beberapa database yaitu Google Scholar.
Langkah 2. Analisis Data
Kemudian dilakukan Analisis terhadap topik yang telah ditentukan berdasarkan data hasil
wawancara dan literature sehingga menghasilkan penelitian yang lebih terstruktur.
Tahun Penelitian
Selama periode 2017-2021, penelitian tentang pengklasifikasian lirik lagu
berdasarkan emosi semakin meningkat. Peningkatan signifikan terjadi dalam dua tahun
terakhir yaitu tahun 2020 dan 2021. Grafik distribusi tahun penelitan ditunjukan pada gambar
berikut ini dengan jumlah presentase.
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Gambar 1. Tahun
Hal ini menunjukkan bahwa penelitian pada bidang tersebut masih sangat relevan untuk
dilakukan saat ini. Isu pengklasifikasian lirik lagu berdasarkan emosi masih menjadi isu yang
mengkhawatirkan, terutama dalam dua tahun terakhir.
Bahasa
Beberapa bahasa dari lirik lagu yang ada dalam penelitian ini dijelaskan dalam gambar
berikut:
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Gambar 2. Bahasa
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Gambar 3. Algoritma
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Akurasi

Penentuan algoritma dalam penelitian ini didasarkan pada presentase tingkat akurasi dari
masing-masing algoritma. Algoritma dengan presentase tingkat akurasi paling mendekati 100%
menunjukan estimasi paling akurat dalam mengklasifikasi lirik lag berdasarkan emosi.
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Gambar 4. Akurasi

Pada penelitian Klasifikasi lagu sebelumnya dilakukan oleh [9], performansi metode Bi-
LSTM lebih baik dibandingkan metode deep learning lainnya, seperti Naive Bayes dengan
akurasi 68% [10] [11], KNN dengan akurasi 75% [12], RNN dengan akurasi 83.13% [13], akurasi
metode Bi-LSTM mencapai 91,08% [9], sehingga Bi- LSTM Lebih baik dari algoritma lain.
Model Bi-LSTM memiliki dua lapisan LSTM yang berpindah dari kata pertama ke kata terakhir
(maju) dan kata terakhir ke kata pertama (mundur), sehingga model Bi-LSTM mengidentifikasi
kalimat positif dan kalimat negative dalam pengklasifikasian sentiment. Dengan cara ini, model
Bi-LSTM dapat memahami pola kalimat yang dihasilkan, sehingga mengurangi kesalahan
klasifikasi dalam ulasan makanan Amazon [6] [14][15]

Penelitian dengan membandingkan lima algoritma klasifikasi, Naive Bayes, KNN, SVM,
RNN dan BiLSTM untuk mengklasifikasi lirik lagu berdasarkan emosi, akurasi masing-masing
algoritma menunjukkan bahwa algoritma BiLSTM memiliki akurasi tertinggi dan yang menjadi
pilihan utama adalah Algoritma BiLSTM. Penulis mendukung pemilihan algoritma BiLSTM
yang digunakan pada penelitian yang dilakukan oleh Jiddy dengan judul “Emotion Classification
of Song Lyrics Using Bidirectional LSTM Method *“. Sedangkan penulis kurang
merekomendasikan algoritma Naive Bayes untuk digunakan dalam mengklasifikasikan lirik lagu
berdasarkan emosi.

Langkah 3. Kesimpulan dan Saran
Kesimpulan dalam penelitian ini diuraikan dan dipaparkan, kemudian
memberikan saran untuk peneliti selanjutnya agar lebih baik lagi.

Pengl.uupulan Data ] [PLI’LEJJSIS Data] [ Kesmpulan ]

Gambar 5. Metode Penelitian

Teknik pengumpulan data yang digunakan dalam penelitian ini adalah studi literatur/
studi pustaka. Teknik analisis data dalam penelitian ini adalah deskripsi kualitatif. Teknik ini
digunakan karena dapat membantu mencapai tujuan penelitian yaitu memberikan pengetahuan
terkini mengenai pengaruh rotasi pekerjaan terhadap peningkatan produktivitas pegawai.
Penelitian ini menggunakan pendekatan tinjauan literatur sistematis yang mencakup deskripsi
pertanyaan penelitian, strategi pencarian, kriteria inklusi, kriteria evaluasi, dan ekstraksi data [16].
3. Results and Analysis

Systematic Literature Review (SLR) adalah metode untuk mengidentifikasi kesenjangan
dalam penelitian sebelumnya dan dapat digunakan untuk mendiagnosis masalah secara rahasia.
Fernando dan rekannya menggunakan metode Systematic Literature Review (SLR) untuk
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mengidentifikasi teknologi tepat yang menjadi kebutuhan bisnis perusahaan logistik. [17]. Selain
itu, metode Systematic Literature Review (SLR) bisa digunakan untuk mengidentifikasi
permasalahan di beberapa bidang pengetahuan. [17] Metode yang digunakan adalah Systematic
Literature Review (SLR), dengan batasan atau ruang lingkup untuk menganalisis kesenjangan:
Kesenjangan penelitian adalah perbedaan dalam jumlah bahan yang tersedia pada topik tertentu.
Kesenjangan empiris mengacu pada perbedaan jumlah literatur berdasarkan studi kasus.
Kesenjangan Teoritis mengacu pada perbedaan dalam jumlah penelitian yang ditujukan untuk
pemeriksaan menyeluruh dari aspek teoretis. Kesenjangan metodologis terjadi ketika ada
perbedaan dalam jumlah studi yang dilakukan pada aliran atau metode penelitian yang digunakan
dalam mengukur sentimen menggunakan studi kasus. Dari hasil gap analysis tersebut, hasil
Systematic Literature Review (SLR) dapat memberikan rekomendasi untuk penelitian selanjutnya.
Systematic Literature Review (SLR) dilakukan melalui pencarian database pada tahap
implementasi. Systematic Literature Review (SLR) adalah suatu metode untuk mengidentifikasi
kelompok yang dapat diklasifikasikan ke dalam lima kategori: penelitian, empiris, teoritis, dan
metodologi. Ada sekitar 30 artikel yang sudah direview. Mendeley merupakan alat yang dapat
digunakan untuk mendukung proses tinjauan literatur secara sistematis. Seleksi dan kategorisasi
artikel menurut relevansinya akan dilakukan dengan Mendeley. Fase pengkodean terbuka adalah
proses konseptual di mana data dikategorikan dan kemudian dianalisis untuk identifikasi dan
diskriminasi. Topik, studi kasus, dan metode disusun berdasarkan kategori. Tahap selective
coding adalah proses pemilahan kategori yang dibahas dalam kajian fokus. Proses penetapan
kategori dan subkategori berdasarkan teori yang relevan dikenal sebagai pengkodean aksial.
Setelah tahap pengkodean selesai, visualisasi hubungan antar entitas ditampilkan dalam bentuk
peta proyek.
Tabel 1. Peta Proyek

Keyword Fokus Penelitian Tahun
Song Lyrics, Emotion, Data | Lagu adalah sebuah karya musik yang terdiri dari | 2018
Mining, K-Nearest susunan not-not musik yang teratur dan berisi lirik.
Neighbor I. Lirik adalah bagian yang dapat menciptakan emosi.
Memilih kata yang tepat untuk lirik sangat penting
karena akan menciptakan emosi yang tepat. Kemudian,
memilih lagu yang tepat untuk didengarkan juga
penting. Algoritma k-NN adalah salah satu algoritma
klasifikasi yang akan menghitung tetangga terdekat dari
variabel k. Hasil dalam penelitian ini menunjukkan
akurasi rata-rata 75% [12].
Naive Bayes algorithm; | Karakteristik penting dari musik adalah emosinya, yang | 2017
music emotion; lyrics. mencerminkan persepsi manusia. Ada banyak algoritma
untuk mencapai Klasifikasi teks, dan salah satu
algoritma yang paling populer adalah algoritma Naive
Bayes [11]
Japanese Morphology | Bahasa Jepang adalah bahasa aglutinasi, di mana proses | 2020
Process, Affixation, | morfologis dilakukan dengan afiksasi. Metode
Derivation, Inflexion. penelitian yang dipakai dalam artikel ini adalah metode
kualitatif deskriptif [18].
Naive Bayes, Particle Swarm | Laman aplikasi klikindomaret di GooglePlay adalah | 2020
Optimization, Support Vector | aplikasi yang dapat digunakan untuk mendapatkan
Machine, Feature Selection, | informasi pengumpulan data review. Namun, untuk
Consumer Review. mendapatkan informasi mengenai opini atau review
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konsumen bukanlah hal yang mudah dan memerlukan
metode khusus dalam  mengkategorikan  atau
mengelompokkan review tersebut ke dalam kelompok-
kelompok tertentu, yaitu review positif atau negatif.
Oleh karena itu, makalah ini menganalisis sentimen
pelanggan dari aplikasi klikindomaret menggunakan
algoritma Naive Bayes Classifier (NB) yang
dibandingkan dengan Support Vector Machine (SVM)
serta melakukan optimasi Feature Selection (FS)
menggunakan metode Particle Swarm Optimization
[19].[20]

Multinomial Naive

(MNB)

Bayes

Perkembangan teknologi saat ini mempengaruhi jenis
layanan informasi yang diberikan, khususnya layanan
sistem informasi yang selalu berhubungan dengan
jaringan internet. Proses klasifikasi menggunakan
metode MNB pada respon positif dan negatif,
memperoleh hasil respon negatif tertinggi di iGracias
yaitu respon rinci dari sub layanan sistem informasi
sebesar 44,27% [21].

2019

Tweet, Naive
WordNet,

Hipernim, K-Fold

Bayes,

Hiponim,

Banyak tweet yang diposting mencegah tweet terkait
muncul di halaman beranda Twitter. Tweet ini tidak
termasuk dalam kategori berita seperti kesehatan,
olahraga, teknologi, ekonomi, perjalanan, dll.
Penambahan yang dilakukan merupakan sinonim dan
hypernym dari  dokumen asli WordNet. Metode
perhitungan k-fold yang akurat digunakan untuk
mendeteksi overfitting pada dokumen. [22].

2018

Klasifikasi, Lirik
Improved

Neighbor

lagu,

K-Nearest

Pesatnya perkembangan teknologi mempercepat proses
penyebaran lagu di Indonesia. Namun, lagu-lagu yang
beredar tidak memiliki batasan usia  berdasarkan
liriknya, begitu pula label usia pada filmnya. Hal ini
tentu menyulitkan masyarakat dalam memilih lagu
yang sesuai dengan usianya, sehingga menyulitkan
masyarakat untuk menikmati berbagai lagu dengan
nyaman, sehingga berdampak negatif terhadap
perkembangan minat remaja. Maka dibuatlah sebuah
sistem untuk memfilter lagu berdasarkan usianya,
maka lagu tersebut akan memiliki tag. Pencarian ini
menggunakan metode inovatif K-Nearest Neighbor,
yang mengurutkan lagu berdasarkan usianya. [23].

2020

Classification  of
regional  songs,

naive bayes.

lyrics,

TF-IDF,

Penelitian ini adalah upaya untuk mengelompokkan
lagu-lagu daerah di Indonesia berdasarkan daerah.
Klasifikasi ini diharapkan bisa menjadi cara untuk
mengenali dan memetakan lagu-lagu daerah yang ada
di Indonesia sehingga masyarakat Indonesia dapat
mengenal budayanya sendiri [24].

2019

klasifikasi,  seleksi
BM25, improved KNN

Fitur,

Emosi adalah reaksi atau perasaan seseorang dalam
suatu keadaan. Lagu-lagu yang mereka dengarkan
merupakan contoh lingkungan yang bisa merangsang
emosi seseorang. Lirik berperan dalam membangun
emosi. Pemilihan kata yang tepat diperlukan untuk

2019
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menciptakan emosi yang tepat. Dalam hal ini, proses
pengklasifikasian emosi pada lirik akan dilakukan
dengan menggunakan beberapa metode, khususnya
advanced K-Nearest Neighbor, BM25, dan seleksi fitur
[25].

Klasifikasi, Jaringan Saraf
Tiruan, Naive Bayes,
Support  Vector Machine,
Decission Tree, Fuzzy

Pengolahan data termasuk salah satu hal penting dalam
teknologi informasi. Berbagai jenis data  diolah
menggunakan metode yang efisien dan efektif sehingga
akan menghasilkan informasi yang akurat. Seiring
dengan berkembangnya teknologi, banyak pula
berbagai metode pengolahan data yang dikembangkan.
Ini melibatkan pemenuhan kebutuhan metode yang
digunakan tergantung pada jenis data yang diproses.
Klasifikasi adalah Salah satu metode pengolahan data
[26]

2018

word embedding, word2vec,
glove, fasttext, klasfikasi
teks, convolutional neural
network, cnn

Dalam bidang pengolahan teks, fitur teks tidak
terstruktur menjadi tantangan dalam ekstraksi fitur.
Tujuan dari penelitian ini adalah untuk membandingkan
kinerja algoritma word embedding seperti Word2Vec,
GloVe, dan FastText dan merangkingnya menggunakan
algoritma convolutional neural network. Dibandingkan
dengan teknik tradisional seperti Bag of Words, metode
ketiga lebih disukai karena bisa menangkap makna
semantik, sintaksis, Kketeraturan, dan bahkan konteks
seputar kata [26].

2020

emotion,
neural

classification,
music, recurrent
network

Musik adalah salah satu hiburan bagi masyarakat di
Indonesia dan seluruh  dunia.  Penelitian ini
menggunakan metode Recurrent Neural Network untuk
mengklasifikasikan emosi berdasarkan lirik lagu.
Parameter Recurrent Neural Network yang diuji dalam
penelitian ini adalah hidden size, learning rate, dan
dropout. Data dalam penelitian ini dibagi menjadi
dataset pengembangan dan dataset pengujian [13]

2019

review,
sentimen,
Encoder

amazon fine food
analisis
Bidirectional
Representations from
Transformers, Bidirectional
Long Short-Term Memory,
Word2Vec.

Revolusi industri 4.0 mengakibatkan banyak orang
menggunakan layanan online dengan infrastruktur
internet yang memadai dan biaya yang semakin rendah.
Untuk meningkatkan keuntungan, bisnis harus
memahami kebutuhan pelanggan. Oleh karena itu,
diperlukan analisis sentimen konsumen terhadap
makanan dengan menggunakan pengolahan bahasa
alami. Mesin tidak mudah mengenali bahasa manusia,
sehingga metode yang dikembangkan lebih profesional,
sehingga hasil Kklasifikasi tidak menjelaskan cara
menafsirkan ulasan pada objek Amazon Food,
menggunakan metode representasi Encoder dua
dimensi dari vektor dari Transformers dibuat dengan
ulasan [6].[15]

2020

Application-specific

Sistem koreksi kesalahan maju berdasarkan pada kode

2016
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integrated circuit  (ASIC)
synthesis,  forward  error
correction (FEC), low-density
parity-check (LDPC) codes,
low power.

soft-decision low-density parity check (LDPC) untuk
aplikasi di jaringan transpor optik 100-400-Gbps.
Bersama dengan kode LDPC yang terstruktur secara
acak dengan panjang blok dari 30.000 hingga 60.000
bit dan overhead (OH) dari 6,7% menjadi 33% [6].[27]

Multifeature Combined 2020

Network Classifier

Bertujuan pada kekurangan model klasifikasi jaringan
tunggal, makalah ini menerapkan jaringan gabungan
CNN-LSTM (jaringan saraf convolutional-long short-
term memory) di bidang klasifikasi emosi musik dan
mengusulkan  pengklasifikasi ~ jaringan  gabungan
multifitur berdasarkan CNN-LSTM yang
menggabungkan Masukan fitur 2D (dua dimensi)
melalui CNN-LSTM dan masukan fitur 1D (dimensi
tunggal) melalui DNN (jaringan saraf dalam) untuk
menutupi kekurangan model fitur tunggal asli [28].

Recurrent neural networks. Pengulangan reguler jaringan saraf tiruan (RNN) | 2013
diperluas ke jaringan saraf berulang dua arah (BRNN).
BRNN dapat dilatih tanpa ada batasan hanya dengan
menggunakan informasi masukan dalam kerangka kerja
masa depan yang sudah ditentukan sebelumnya. Hal ini
dicapai dengan melakukannya secara bersamaan dalam

arah waktu positif dan negatif [29].

emotion classification, 2021
BiLSTM, deep learning,

GloVe, song lyrics

Pesat pasar music dari analog ke digital telah
menyebabkan pesatnya jumlah musik yang tersebar di
seluruh dunia, serta musik yang mudah dibuat dan
dijual. Banyak lagu yang tersedia telah memengaruhi
cara orang mendengarkan musik, yang paling menonjol
didasarkan pada konten emosional lagu tersebut. Any
emosi music pengenalan dan rekomendasi membantu
pendengar musik menemukan lagu yang sesuai dengan
emosinya. Oleh karena itu, diperlukan klasifikasi emosi
untuk menilai dampak emosional dari sebuah lagu.
Klasifikasi emosional sebuah lagu didasarkan pada
ekstraksi fitur dan pembelajaran dari kumpulan data
yang tersedia. [9].[27]

LSTM and BiLSTM models | Program Python berisi sistem tanya jawab yang berasal | 2019
dari kumpulan data yang telah menggunakan dan
mengimplementasikan chatbot di era modern ini.
dimana data yang dikumpulkan berupa korpus yang
berisi percakapan fiktif kaya metadata yang luas yang
berasal dari naskah film yang diekstraksi, yang biasa

disebut corpus dialog film cornell [30].

4. Conclusion

Artikel ini menggunakan Systematic Literature Review (SLR) untuk mengklasifikasikan
analisis sentimen berbasis metodologi, penelitian media sosial dan platform. Tahap coding dibagi
menjadi tiga tahap, yaitu open, selective, dan axial coding. Studi literatur tentang analisis
sentimen dibagi menjadi dua bagian: mengidentifikasi kesenjangan berdasarkan studi kasus dan
sumber data dan mengidentifikasi kesenjangan berdasarkan metode atau algoritma yang
digunakan. Hasil identifikasi berbasis studi kasus dan statistik menunjukkan bahwa ulasan topik
populer adalah identik. Klasifikasi lirik lagu sangat membutuhkan bi-LSTM untuk menjadi nilai
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input pada saat mengklasifikasi data berupa lirik lagu agar mendapatkan hasil akurasi yang tinggi.
Berdasarkan penelitian sebelumnya tingkat akurasi masing-masing cukup tinggi dan bervariasi
tetapi masing-masing menggunakan bahasa yang berbeda, sehingga belum ada penelitian yang
mengklasifikasi lirik lagu Ambon berdasarkan emosi.
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